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d - dlugo$¢ chromosomu

N - wielko$¢ populacji

0, - parametr algorytmu, wspoélczynnik uczenia

0> - parametr algorytmu, prawdopodobienstwo mutacji

03 - parametr algorytmu, wspolczynnik zaburzenia podczas mutacji

POPULATION-BASED-INCREMENTAL-LEARNING(F, N, 61, 05, 03)
1 p <« INITIAL-PROBABILITY-VECTOR();

2 P <« RANDOM-POPULATION(p, N);

3  POPULATION-EVALUATION(P, F);

4 while not TERMINATION-CONDITION(P)

5 do

6 X; < BEST-INDIVIDUAL(P);

7 for k—1tod

8 do

9 Pk — i (1 —01) + xip, - 013
10 for k—1tod
11 do
12 if UNIFORM-RANDOM(0, 1) < 6
13 then p; «— pi - (1 — 03) + BINARY-RANDOM(0.5) - 03;
14 P «— RANDOM-POPULATION(p, N);
15 POPULATION-EVALUATION(P, F);

BINARY-RANDOM(p)

1 if UNtFORM-RANDOM(0,1) < p
2 then z =1;

3 else z=0;

4 return z

INITIAL-PROBABILITY- VECTOR()
1 p={p1,p2---,pa}

2 fork—1tod

3 do

4 pr < 0.5;

5 return p

RANDOM-INDIVIDUAL(p)
1 x={z1,22,...,24}

2 fork—1tod

3 do

4 x, < BINARY-RANDOM(py );
5 return x

RANDOM-POPULATION(p, N)
1 P:{Xl,XQ,...,XN}

2 fork—1to N

3 do

4 Xy < RANDOM-INDIVIDUAL(p);
5 return P
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